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ADNOTARE

Teza de master are la baza urmatoarea structurd de redare:
- introducere;
- analiza domeniului de studiu;
- metodologia;
- arhitectura sistemului;
- colectarea si procesarea datelor;
- concluzii;
- bibliografie.

Cuvintele cheie: Neural Network Language Model (NNLM), Long Short-Term Memory (LSTM),
Convolutional Neural Network (CNN), dataset predictie, Big 5, model neuronal.

Scopul acestei teze de masterat consta in:

- analiza metodelor de predictie a personalitatii;

- analiza procesarii limbajului natural;

- analiza modelului de limbaj de retea neuronal;
- analiza tipurilor de personalitate si specificul lor;
- implimentarea unui model.

Personalitatea caracterizeaza In mod distinct un individ si influenteaza profund comportamentele
acestuia. Retelele de socializare ofera comunitatii virtuale o oportunitate fara precedent de a genera continut
si de a Tmpartdsi aspecte din viata lor care reflectd adesea personalitatea lor. Interesul pentru utilizarea
invatarii profunde pentru a deduce trasaturi din amprente digitale a crescut recent; cu toate acestea, au fost
prezentate lucrari foarte limitate care exploreaza informatiile despre sentimente transmise. Prin urmare,
prezentul studiu a folosit o abordare computationala pentru a clasifica personalitatea din retelele sociale
prin masurarea perceptiilor publice care stau la baza factorilor care cuprind trasaturile.

In cercetarea raportati in aceasti tezi, se planifici dezvoltarea unui sistem de detectare a
personalitatii bazat pe sentimente pentru a deduce trasaturi din texte scurte bazate pe dimensiunile
personalitatii ,,Big 5”. Am exploatat spiritul Neural Network Language Model (NNLM) folosind un model
unificat care combind o retea neuronald recurentd numitd Long Short-Term Memory (LSTM) cu o retea

neuronald convolutionald (CNN).



ANNOTATION

The master's thesis has the following rendering structure:
- introduction;
- study analysis;
- methodology;
- system architecture;
- data collection and processing;
- conclusions;
- bibliography.

Keywords: Neural Network Language Model (NNLM), Long Short-Term Memory (LSTM),
Convolutional Neural Network (CNN), dataset prediction, Big 5, neural model.

The purpose of this master's thesis is to:

- analysis of personality prediction methods;

- analysis of natural language processing;

- analysis of the neural network language model;

- analysis of personality types and their specificity;
- implementation of a neuronal model.

Personality distinctly characterizes an individual and profoundly influences behaviors. Social
networks offer the virtual community or unprecedented opportunities to generate content and share aspects
of their lives that often reflect their personality. The interest in using deep learning to deduce features from
the fingerprint has recently increased; however, very limited papers have been presented that explore
information about the feeling conveyed. Therefore, the present study used a computational approach to
classify personality in social networks by measuring public perceptions that underlie traits.

In the research reported in this thesi sit is planned to develop a personality detection system based
on feelings to deduce features from short texts based on the dimensions of the "Big 5" personality. We
exploited the spirit of the Neural Network Language Model (NNLM) using a unified model that combines
or recurring neural network called Long Short-Term Memory (LSTM) with a convolutional neural network
(CNN).
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INTRODUCERE

Tn ultimii ani, cresterea si colectarea informatiei a inceput intr-un ritm accelerat odata cu aparitia
retelelor sociale, in special sub forma de tipuri de date textuale. Conform raportului Social Media Trend
publicat Tn [1], exista 3,8 miliarde de utilizatori activi de social media din lume Tncepand cu ianuarie 2020,
Cu 0 crestere estimata de 9,2% a utilizatorilor in fiecare an. Adesea, oamenii folosesc retelele sociale pentru
a se exprima asupra anumitor probleme legate de viata lor si de fiintele familiale, psihologie, probleme
financiare, interactiunea cu societatea si mediul, precum si politica. Tn unele cazuri, aceste expresii pot fi
folosite pentru a caracteriza comportamentul individual si personalitatea. Studiile anterioare (de exemplu
[2]) demonstreaza ca exista o corelatie puternica intre personalitatile utilizatorilor si comportamentul lor
online pe retelele de socializare. Exemple de aplicatii care pot profita de informatiile despre personalitatea
utilizatorilor sunt sistemele de recrutare, sistemele de consiliere personala, marketing online, sistemele de
recomandari personale si sistemele de notare a creditelor bancare [3].

Datorita ambiguitatilor inerente ale limbajelor naturale, dezvoltarea unui model eficient de predictie
a personalitatii bazat pe mesajul pe care utilizatorul 7l partajeaza pe social media poate fi 0 sarcina extrem
de dificila. Avand in vedere aceste ambiguitati, s-au facut multe progrese in domeniul procesarii limbajului
natural (NLP). Pana in prezent NLP a permis computerelor sa inteleaga cuvinte sau propozitii scrise n
limbajul uman [4]. Concepte lingvistice precum partea de vorbire (substantive, verbe, adjective) si
structurile gramaticale sunt de obicei utilizate in NLP.

Predictia automata a personalitatii a devenit un subiect larg discutat. Referintele mentionate mai sus
arata ca personalitatea poate fi definita ca un model de influenta sau personalitate folosit pentru a caracteriza
indivizii unici. Predictia personalitatii existente a exploatat algoritmul de Tnvatare profunda si invatare
automata pentru a imbunatati acuratetea clasificarii. Cu toate acestea, aceasta abordare are limitari pentru a
extrage caracteristici contextuale din propozitie datorita limitarii algoritmului de calcul si a problemei
vocabularului in afara utilizarii setului de date predefinit.

Tn acesta lucrare, procesarea limbajului natural, extragerea textului, gruparea vor fi folosite pentru

a face analiza personalitatii din datele retelelor sociale.
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